


背景：近年来，深度学习（DL）的快速发展推动了智能应⽤和服务的进步。⼤规模构

建多租⼾ GPU集群已经成为训练深度学习作业的事实标准。

论⽂中的研究现状：Muri是较早尝试交错利⽤多维资源的⽅法之⼀。它将具有互补资

源需求的深度学习作业分组，从⽽在模型训练的不同阶段充分利⽤各类空闲资源。然

⽽，Muri对执⾏模式进⾏了过度简化：它将每次训练迭代划分为多个资源互斥的阶段，

并假设单个资源在同时被使⽤时不会产⽣⼲扰，并且⽆法感知作业特定的 QoS需求。

研究⽅向和贡献：通过构建⼀个考虑运⾏时⼲扰的估计模型，评估共置作业组的执⾏

效率。基于该估计结果，系统进⼀步求解⼀个优化问题，以⽣成具体的作业打包和执

⾏计划，确保异构 GPU得到最优利⽤。





Job Profiler

当⽤⼾向 Cuckoo提交作业时，Job Profiler会对作业

进⾏若⼲ step的试运⾏。它会记录⼀次迭代中不同资

源的持续时间，例如磁盘 IO、CPU、GPU和⽹络通信在

不同 GPU上的执⾏时⻓，以及通信与计算之间的重叠

时⻓
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